
 

 

PREDIKSI TENDER PADA SITUS PELELANGAN LPSE INDONESIA 

MENGGUNAKAN ALGORITMA SEASONAL AUTOREGRESSIVE 

MOVING AVERAGE (SARIMA) 

 

 

SKRIPSI 

 

diajukan untuk memenuhi sebagian syarat untuk memperoleh gelar 

Sarjana Komputer Program Studi S1 Rekayasa Perangkat Lunak 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

oleh 

Daud Fernando 

NIM 1904470 

 

 

 

 

 

PROGRAM STUDI REKAYASA PERANGKAT LUNAK 

KAMPUS UPI DI CIBIRU 

UNIVERSITAS PENDIDIKAN INDONESIA 

2023



 

 

 

PREDIKSI TENDER PADA SITUS PELELANGAN LPSE INDONESIA 

MENGGUNAKAN ALGORITMA SEASONAL AUTOREGRESSIVE MOVING 

AVERAGE (SARIMA) 

 

Oleh 

Daud Fernando 

1904470 

 

 

Sebuah skripsi yang diajukan untuk memenuhi salah satu syarat memperoleh gelar 

Sarjana Kompoter pada Kampus Daerah Cibiru 

 

 

©Daud Fernando 

Universitas Pendidikan Indonesia 

Juli, 2023 

 

 

 

Hak Cipta dilindungi Undang – Undang 

Skrpsi ini tidak boleh diperbanyak seluruhnya atau sebagian, 

dengan dicetak ulang, difotokopi, atau cara lainnya tanpa izin dari penulis 

 

 



 

 

 

LEMBAR PENGESAHAN 

 

 

 

 

 



 

 



iv 

 

KATA PENGANTAR 

Segala puji syukur kepada Tuhan Yesus Kristus atas segala berkat dan rahmat-

Nya, sehingga skripsi yang berjudul “Prediksi Tender pada Situs Pelelangan 

LPSE Indonesia Menggunakan Algoritma Seasonal Autoregressive Moving 

Average (SARIMA)” bisa tercapai dan juga terselesaikan sesuai kehendak-Nya. 

Ada banyak sekali cerita di belakang layar dalam pengembangan dari penelitian 

dan penulisan skripsi ini yang ditolong oleh para tokoh – tokoh hebat untuk 

diberikan ucapan terima kasih, seperti: 

1. Mama Ginting, Bapa Tarigan, ketiga kakak perempuan, dan adik laki – 

laki penulis yang selalu memberikan dukungan dan doa. 

2. Ibu Indira Syawanodya, S. Kom., M. Kom., selaku dosen, dosen 

pembimbing akademik, dan pembimbing pertama pada skripsi ini. 

3. Bapak Raditya Muhammad, S. T., M. T., sebagai dosen dan pembimbing 

kedua pada skripsi ini. 

4. Bapak Mochamad Iqbal Ardimansyah, S. T., M. Kom., selaku dosen dan 

Ketua Program Studi Rekayasa Perangkat Lunak. 

5. Ibu Dian Anggraini, S. ST., M. T., Ibu Asyifa Imanda Septiana, S. Pd., M. 

Eng., Bapak Hendriyana S. T., M. Kom., selaku dosen pengajar. 

6. Semua rekan – rekan di UPI Kampus Cibiru yang telah mengajarkan 

kolaborasi antar sesama pada berbagai kegiatan ekstrakurikuler. 

7. Saudara – saudara di Komunitas Generation 4 Jesus (G4J) yang menjadi 

wadah untuk bertumbuh secara interpersonal. 

8. Rekan – rekan dan Mentor magang di Beecons, Foodizz, dan Genesis 

Career yang telah menjadi wadah penemuan inspirasi dalam skripsi ini. 

Penulis menyadari masih banyak hal yang dapat ditingkatkan dalam penelitian 

dan penulisan skripsi ini. Oleh karenanya, penulis dengan senang hati menerima 

kritik dan saran yang membangun dalam penyempurnaan skripsi ini. Semoga 

skripsi ini dapat menjadi manfaat bagi sesama dan juga pengembangan ilmu. 

Bandung, 21 Juli 2023 

Daud Fernando 



 

v 

 

PREDIKSI TENDER PADA SITUS PELELANGAN LPSE INDONESIA 

MENGGUNAKAN ALGORITMA SEASONAL AUTOREGRESSIVE 

MOVING AVERAGE (SARIMA) 

 

Disusun oleh: 

Daud Fernando – daudfernando@upi.edu 

1904470 

 

ABSTRAK 
Tender di situs Layanan Pengadaan Secara Elektronik (LPSE) Indonesia merupakan 

pengadaan barang/jasa yang berupa fasilitas publik dan dikelola oleh pemenang dari 

beberapa penyedia dengan nilai Harga Perkiraan Sendiri (HPS) terendah ketika proses 

reverse auction tender berlangsung. Nilai HPS dan kontrak tender yang fluktuatif serta 

ketatnya persaingan kompetitor membuat kemenangan bagi penyedia semakin sulit dan 

kompetitif. Oleh karenanya, diperlukan sebuah strategi berupa prediksi nilai HPS dan 

margin tender bagi penyedia sebagai salah satu katalisator kemenangan suatu pelelangan 

tender di LPSE Indonesia. Pengimpelementasian strategi prediksi nilai berbasis algoritma 

Seasonal Autoregressive Integrated Moving Average (SARIMA) yang menggunakan 

747.098 data tender hasil web scraping di situs LPSE Indonesia. Tujuan selanjutnya dari 

penelitian ini adalah untuk mengukur tingkat performansi dari model menggunakan 

metrik evaluasi Mean Absolute Percentage Error (MAPE), Mean Absolute Error (MAE), 

Mean Squared Error (MSE), dan Root Mean Squared Error (RMSE). Dengan metode 

penelitian eksperimental proses kategorisasi tender per jenisnya dan juga granularitas 

hari, bulan, serta kuartal menghasilkan 73,68% keberhasilan model yang masuk akal 

dalam melakukan proses prediksinya. Artinya nilai prediksi yang dihasilkan termasuk ke 

dalam kategori model yang dapat diandalkan (reliable). Adapun model SARIMA terbaik 

terdapat pada jenis Jasa Lainnya pada granularitas Kuartal yaitu 

𝑆𝐴𝑅𝐼𝑀𝐴(1, 0, 1)(1, 0, 1, 4) dengan nilai MAPE validasi sepuluh data terakhir 6,72% lalu 

time series cross validation 5,817%. 

 

Kata Kunci: Tender; Prediksi Nilai HPS; Margin Hasil Pelelangan; Algoritma SARIMA; 

Sistem Akuisisi Data; Web Scraping. 
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ABSTRACT 

Tenders on the Indonesian Electronic Procurement Service (LPSE) website are 

procurements of goods/services in the form of public facilities and are managed by the 

winner of several providers with the lowest estimated price (HPS) value when the reverse 

auction tender process takes place. The fluctuating value of HPS and tender contracts 

and the tight competition of competitors make winning for providers increasingly difficult 

and competitive. Therefore, a strategy is needed in the form of predicting the value of 

HPS and tender margins for providers as a catalyst for winning a tender auction in LPSE 

Indonesia. The implementation of the value prediction strategy is based on the Seasonal 

Autoregressive Integrated Moving Average (SARIMA) algorithm which uses 747,098 

tender data from web scraping on the LPSE Indonesia website. The next objective of this 

research is to measure the performance level of the model using the Mean Absolute 

Percentage Error (MAPE), Mean Absolute Error (MAE), Mean Squared Error (MSE), 

and Root Mean Squared Error (RMSE) evaluation metrics. With the experimental 

research method, the tender categorization process per type and also the granularity of 

days, months, and quarters resulted in 73.68% success of a reasonable model in carrying 

out its prediction process. This means that the resulting forecasting value is included in 

the reliable model category. The best SARIMA model is found in the type of Other 

Services at Quarter granularity, namely SARIMA (1,0,1)(1,0,1,4) with a MAPE value of 

validation of the last ten data of 6.72% and time series cross validation of 5.817%. 

 

Keywords: Tender; HPS Value Forecasting; Tender Margin of Tender Results; SARIMA 

Algorithm; Data Acquisition System; Web Scraping. 
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