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ABSTRAK 

Kelulusan tepat waktu yang rendah mempengaruhi kualitas lulusan Binar 

Academy, maka perlu dilakukan pemantauan oleh tim Academy Affairs (AA) 

terhadap perjalan bootcamp siswa. Salah satu cara adalah dengan prediksi. 

Educational Data Mining memiliki banyak teknik yang dapat digunakan dalam 

memproses data menjadi informasi, salah satunya adalah algoritma klasifikasi yaitu 

K-Nearest Neighboar (KNN). KNN merupakan salah satu teknik yang sering 

digunakan dari berbagai teknik data mining dengan salah satu alasannya yaitu 

mudah dipahami. Namun KNN masih memiliki beberapa kekurangan seperti 

kemampuan prediksi yang dipengaruhi oleh penentuan nilai K, metode penentuan 

jarak, serta data yang tidak seimbang. Pada penelitian yang dilakukan ini, 

ditemukan bahwa akurasi tertinggi 86.36% dengan K=1 menggunakan Eulidean 

Distanse setelah datanya dilakukan metode oversampling dengan metode SMOTE.  

Kata Kunci: Educational Data Mining, KNN, Prediksi, SMOTE, Binar Academy 
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ABSTRACT 

Low on-time graduation affects the quality of Binar Academy graduates. Therefor, 

it is necessary for the Academy Affairs (AA) team to monitor students' bootcamp 

journey, which one of the methods is by prediction. Educational Data Mining has 

many techniques that can be used to process data into information, one of which is 

a classification algorithm, namely K-Nearest Neighbor (KNN). KNN is one of the 

various data mining techniques that is often used with one reason being that it is 

easy to understand. However, KNN still has several shortcomings, such as the 

predictive capability that is influenced by the determination of the value of K, the 

method of determining the distance, and the unbalanced data. This study found that 

the highest accuracy was 86.36% with K=1 by using the Eulidean Distanse after 

the data was oversampled through the SMOTE method. 

Keywords: Educational Data Mining, KNN, Prediction, SMOTE, Binar Academy  
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