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ABSTRAK 

 

Media sosial Twitter merupakan tempat berbagi informasi ke sesama pengguna 
dengan bentuk informasi teks. Salah satu informasi yang banyak dibagikan adalah 
informasi kehilangan. Informasi kehilangan dapat diklasifikasikan berdasarkan 
objeknya, yaitu kehilangan barang dan dokumen, kehilangan kendaraan, orang 
hilang, dan bukan informasi kehilangan. Tahapan yang dilakukan untuk 
mengklasifikasikan informasi kehilangan pada penelitian ini adalah melakukan 
preprocessing data, menghitung bobot TF, menghitung bobot fitur menggunakan 
metode feature selection Information Gain, Chi-Square, dan Document Frequency, 
menyeleksi fitur berdasarkan threshold, menghitung bobot TFIDF, dan melakukan 
klasifikasi menggunakan metode Naive Bayes. Penelitian ini akan menguji 
perbandingan akurasi berdasarkan kombinasi pembobotan dan metode feature 
selection yang digunakan. Hasil pengujian menunjukkan bahwa kombinasi metode 
Chi-Square – TFIDF dan Chi-Square - TF dengan penggunaan fitur sebesar 20% 
dari total fitur memiliki akurasi paling tinggi sebesar 85,09%. Hasil ini 
menunjukkan bahwa penggunaan feature selection dapat meningkatkan akurasi 
pada klasifikasi data teks. Sedangkan penggunaan bobot TFIDF secara keseluruhan 
memiliki hasil yang kurang baik jika dibandingkan dengan penggunaan bobot TF. 

 

Kata Kunci : Informasi Kehilangan, Feature Selection, Information Gain, Chi-
Square, Documentg Frequency, TFIDF, Naïve Bayes 
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ABSTRACT 

 

Twitter is a social media to share information with other users in the form of text. 
One of the information that is widely shared is lost information. Lost information 
can be classified based on its object, namely lost goods and documents, lost 
vehicles, missing people, and not lost information. The steps taken to classify loss 
information in this study are preprocessing data, calculating TF weights, 
calculating feature weights using the Information Gain, Chi-Square, and Document 
Frequency feature selection methods, selecting features based on thresholds, 
calculating TFIDF weights, and classifying using Naive Bayes method. This study 
will examine the comparison of accuracy based on the combination of weighting 
and feature selection method used. The test results show that the combination of the 
Chi-Square – TFIDF and Chi-Square - TF methods with the use of features of 20% 
of the total features has the highest accuracy of 85.09%. These results indicate that 
the use of feature selection can improve the accuracy of text data classification. 
While the use of TFIDF weights as a whole has poor results when compared to the 
use of TF weights. 

 

Keyword : Lost Information, Feature Selection, Information Gain, Chi-Square, 
Documentg Frequency, TFIDF, Naïve Bayes  
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