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ABSTRAK

Pasar saham bersifat kompleks dan cenderung memiliki volatilitas yang tinggi. Hal ini
menyebabkan proses pengambilan keputusan investasi menjadi sulit. Informasi tekstual
pada laporan tahunan perusahaan terbuka dapat dijadikan data untuk memprediksi
pergerakan harga saham. Namun, prediksi ini memiliki tantangan tersendiri karena perlu
memproses data teks yang memiliki sifat tidak terstruktur. Penelitian ini mengusulkan
metode contextual embedding BERT untuk mengubah teks laporan tahunan menjadi
representasi vektor dan melakukan klasifikasi menggunakan Long Short-Term Memory
(LSTM). Dataset yang digunakan terdiri dari 304 laporan tahunan dari 34 perusahaan
terbuka yang dikumpulkan mulai dari tahun 2005 sampai dengan tahun 2020. Berdasarkan
eksperimen yang dilakukan terhadap 4 skenario: (1) penggunaan data; (2) baseline; (3)
pemotongan teks (truncation); dan (4) hyperparameter, diperoleh temuan yang
menunjukkan bahwa laporan tahunan yang memiliki pengaruh signifikan terhadap
pergerakan harga saham adalah laporan tahunan yang terbit 2-3 tahun sebelumnya. Selain
itu, bagian akhir (tail) pada teks laporan tahunan mengandung informasi penting dan
berpengaruh signifikan terhadap pergerakan harga saham. Model klasifikasi terbaik
menghasilkan F1-Score untuk kelas harga saham naik yaitu 0.78 dan menggunakan data 3
tahun setelah laporan tahunan diterbitkan, menggunakan bagian akhir (tail) teks, dan batch
size 16. Sedangkan untuk kelas harga saham turun, model terbaik menghasilkan F1-Score
yaitu 0.57 dan menggunakan data 2 tahun setelah laporan tahunan terbit, menggunakan
bagian akhir (tail) teks, dan batch size 16.

Kata Kunci: Prediksi Pergerakan Harga Saham, Laporan Tahunan, Contextual Embedding, BERT,
LSTM
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ABSTRACT

The stock market is complex and tends to have high volatility. This makes the investment
decision-making process difficult. Textual information in the annual reports of listed
companies can be used as data to predict stock price movements. However, this prediction
has its own challenges because it needs to process text data that has an unstructured nature.
This research proposes a contextual embedding BERT method to convert annual report text
into vector representation and perform classification using Long Short-Term Memory
(LSTM). The dataset used consists of 304 annual reports from 34 public companies
collected from 2005 to 2020. Based on experiments conducted on 4 scenarios: (1) data
usage; (2) baseline; (3) truncation; and (4) hyperparameter, the findings show that annual
reports that have a significant influence on stock price movements are annual reports
published 2-3 years earlier. In addition, the tail of the annual report text contains important
information and has a significant effect on stock price movements. The best classification
model produces F1-Score for the rising price class which is 0.78 and uses data 3 years after
the annual report is published, uses the tail part of the text, and batch size 16. As for the
descending class, the best model produces F1-Score which is 0.57 and uses data 2 years
after the annual report is published, uses the tail part of the text, and batch size 16.

Keywords: Stock Price Movement Prediction, Annual Report, Contextual Embedding, BERT,
LSTM
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