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ABSTRAK

Triase merupakan solusi dari ketidakseimbangan tenaga kesehatan yang tersedia di
IGD dengan jumlah pasien yang berkunjung. Permasalahan tersebut disebut dengan
overcrowded, yaitu isu umum yang terjadi di berbagai negara termasuk di Indonesia.
Meskipun demikian, dengan adanya triase tidak menyelesaikan masalah tersebut.
Berdasarkan temuan pada penelitian terdahulu, masalah tersebut telah dicoba untuk
diselesaikan. Namun, terdapat kekurangan dari penelitian-penelitian terdahulu yaitu model
klasifikasi level triase disederhanakan menjadi dua atau tiga kelas. Ini membuat klasifikasi
level triase tidak sesuai dengan standar ESI, yaitu triase lima level. Oleh karena itu,
penelitian ini bertujuan untuk mengimplementasikan model klasifikasi level triase dengan
arsitektur CNN satu dimensi kedalam aplikasi berbasis web untuk membandingkan dan
mengevaluasi kinerjanya dengan model lain seperti neural network, XGBoost, dan logistic
regression. Metode yang digunakan dalam penelitian ini adalah design and development
dengan pendekatan Al cycle project. Hasil penelitian menunjukkan akurasi dari arsitektur
CNN satu dimensi bernilai 81% dengan recall, precision, dan f1-score memiliki nilai 0.81.
Model dengan arsitektur CNN satu dimensi ini memiliki kinerja paling baik diikuti dengan
neural network (akurasi 78%; precision 0,78; recall 0,77; dan fI-score 0,78) XGBoost
(Akurasi 75%; precision 0,76; recall 0,75; fl-score 0.75), dan logistic regression (Akurasi
70%; precision 0,70; recall 0,70; dan fI-score 0,70). Selain itu, pengujian black-box
menunjukkan seluruh fitur yang telah dirancang pada aplikasi dapat berfungsi dengan baik
sesuai dengan yang diharapkan.

Kata Kunci: Klasifikasi Level Triase, Deep Learning, CNN satu dimensi, Pengujian
Black-box
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DESIGN OF TRIAGE LEVEL CLASSIFICATION APPLICATION FOR
EMERGENCY DEPARTMENT PATIENTS USING ONE-DIMENSIONAL
CNN ARCHITECTURE

Mohamad Rizal Hanafi
20056789

ABSTRACT

Triage is a solution to the imbalance of health workers available in the emergency
room with the number of visiting patients. This problem is called overcrowded, which is a
common issue in many countries including Indonesia. However, triage does not solve the
problem. Based on the findings of previous studies, the problem has been tried to be solved.
However, a shortcoming of previous studies is that the triage level classification model is
simplified to two or three classes. This makes the triage level classification incompatible
with the ESI standard, which is five-level triage. Therefore, this study aims to implement a
triage level classification model with one-dimensional CNN architecture into a web-based
application to compare and evaluate its performance with other models such as neural
network, XGBoost, and logistic regression. The method used in this research is design and
development with the Al cycle project approach. The results showed that the accuracy of
the one-dimensional CNN architecture was 81% with recall, precision, and f1-score having
a value of 0.81. This model with one-dimensional CNN architecture has the best
performance followed by neural network (78% accuracy, precision 0.78; recall 0.77; and
fl-score 0.78) XGBoost (75% accuracy, precision 0.76; recall 0.75; fl-score 0.75), and
logistic regression (70% accuracy, precision 0.70; recall 0.70; and fl-score 0.70). In
addition, black-box testing shows that all features that have been designed in the
application can function properly as expected.

Keywords: Triage Level Classification, Deep Learning, one-dimensional CNN, Black-box
Testing
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