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ABSTRAK

Pertumbuhan informasi di internet membuat data tekstual seperti berita yang
tersebar di masyarakat semakin banyak. Banyaknya data membuat manusia
kesulitan dalam mengolah informasi dengan cepat. Ringkasan teks dapat membantu
manusia untuk memahami informasi dalam jumlah yang banyak dengan cepat.
Peringkasan teks secara otomatis dibutuhkan untuk mengefisiensikan waktu dan
tenaga dibandingkan meringkas teks secara manual. Pada penelitian ini, arsitektur
encoder-decoder akan diimplementasikan pada dataset Indosum menggunakan
Long Short Term Memory (LSTM) dengan tambahan mekanisme atensi dan
Transformer. Ujicoba juga dilakukan menggunakan fine-tuning pada pre-trained
model T5-Small dan BART-Small. Eksperimen juga dilakukan dengan
menggunakan skenario dataset yang menggunakan praproses dan dataset yang tidak
menggunakan praproses. Dataset Indosum juga akan diuji coba dengan pre-trained
model tanpa melalui proses fine-tuning. Berdasarkan eksperimen, model LSTM-
Atensi memiliki kinerja rendah dengan nilai ROUGE-L tertinggi sebesar 14.2 pada
dataset yang menggunakan praproses. Sedangkan nilai ROUGE-tertinggi
didapatkan dari hasil fine-tuning T5-Small dengan skor sebesar 66.2.

Kata kunci : Peringkasan Teks, Natural Language Processing, Deep Learning,

LSTM, Transformer, Mekanisme Atensi, ROUGE
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ABSTRACT

The growth of information on the internet makes textual data such as news spread
in society more and more. The amount of data makes it difficult for humans to
process information quickly. Summary text can help humans to understand large
amounts of information quickly. Automatic text summarization is needed to save
time and effort compared to manually summarizing text. In this study, the encoder-
decoder architecture will be implemented on the Indosum dataset using Long Short
Term Memory (LSTM) with additional attention mechanisms and transformers.
Trials were also carried out using fine-tuning on the pre-trained T5-Small and
BART-Small models. Experiments were also carried out using dataset scenarios
that used preprocessing and datasets that did not use preprocessing. The Indosum
dataset will also be tested with a pre-trained model without going through a fine-
tuning process. Based on experiments, the LSTM-Atensi model has low
performance with the highest ROUGE-L value of 14.2 in the dataset that uses
preprocessing. Meanwhile, the highest ROUGE value was obtained from the results
of fine-tuning T5-Small with a score of 66.2.

Kata kunci : Text Summarization, Natural Language Processing, Deep Learning,

LSTM, Transformer, Attention Mechanism, ROUGE
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