SISTEM PENDETEKSI BERITA PALSU PADA KONTEN BERITA
BERBAHASA INDONESIA MENGGUNAKAN METODE LONG SHORT-
TERM MEMORY (LSTM)

SKRIPSI
Diajukan Untuk Memenuhi Sebagian dari
Syarat Memperoleh Gelar Sarjana Komputer

Program Studi llmu Komputer

oleh:
M. Rifky Maulana R
1904051

PROGRAM STUDI ILMU KOMPUTER
DEPARTEMEN PENDIDIKAN ILMU KOMPUTER
FAKULTAS PENDIDIKAN MATEMATIKA DAN ILMU PENGETAHUAN ALAM
UNIVERSITAS PENDIDIKAN INDONESIA
2023



SISTEM PENDETEKSI BERITA PALSU PADA KONTEN BERITA
BERBAHASA INDONESIA MENGGUNAKAN METODE LONG SHORT-TERM
MEMORY (LSTM)

Oleh
M. Rifky Maulana R
NIM 1904051

Sebuah Skripsi yang Diajukan untuk Memenuhi Salah Satu Syarat Memperoleh Gelar
Sarjana Komputer pada Fakultas Pendidikan Matematika dan Ilmu Pengetahuan Alam

© M. Rifky Maulana R
Universitas Pendidikan Indonesia

Bulan 2023

Hak Cipta Dilindungi Undang-Undang
Skrispi ini tidak boleh diperbanyak seluruhnya atau sebagian, dengan dicetak ulang,
difoto kopi, atau cara lainnya tanpa izin dari penulis



M RIFKY MAULANA R

SISTEM PENDETEKSI BERITA PALSU PADA KONTEN BERITA
BERBAHASA INDONESIA MENGGUNAKAN METODE LONG SHORT-
TERM MEMORY (LSTM)

Disetuyui dan disahkan oleh pembimbing:

Pembimbing |,

Dr. Yudi Wibisono, S.T., M.T.
NIP. 197507072003121003

Pembimping 11,

Mengetahui,

Ketua Program Studi llmu Komputer

¢

Dr. Muhamad Nursalman, M. T,
NIP. 19790929200604 1002,



SISTEM PENDETEKSI BERITA PALSU PADA KONTEN BERITA
BERBAHASA INDONESIA MENGGUNAKAN METODE LONG SHORT-
TERM MEMORY (LSTM)

ABSTRAK

Semakin berkembangnya teknologi membuat masyarakat dapat mengakses
berita dimanapun dan kapanpun melalui internet maupun media sosial. Namun,
berita yang tersebar di internet seringkali mengandung fakta yang direkayasa untuk
menyesatkan pembacanya yang disebut sebagai berita palsu (hoaks). Berita palsu
dapat menyebar dengan cepat dikarenakan ketidaktahuan masyarakat dalam
menyaring informasi yang didapat dan tidak sadar menyebarkan berita palsu kepada
orang lain. Oleh karena itu, perlu dibuat sebuah sistem yang dapat membantu
masyarakat untuk membedakan antara berita palsu dan berita fakta. Pendeteksi
berita palsu telah banyak dilakukan dengan menggunakan berbagai metode deep
learning murni tanpa bantuan model word embedding. Namun, penelitian ini
membuat sistem pendeteksi berita palsu dengan menggunakan algoritma Long
Short Term Memory (LSTM) serta menerapkan model Indobert sebagai model word
embedding untuk data input yang digunakan. Dalam penerapannya, penelitian ini
menggunakan dataset yang berisi 3309 data teks narasi berita hoaks dan non-hoaks
berbahasa Indonesia yang dikumpulkan dari situs turnbackhoax.id dan beberapa
portal berita terpercaya serta website kementerian Indonesia. Penelitian ini juga
membuat antarmuka sederhana yang dapat diakses oleh masyarakat untuk
melakukan klasifikasi berita. Dari hasil pengujian yang telah dilakukan, model ini
dapat memprediksi berita palsu dengan tingkat akurasi 94.2%, precision 0.943,
recall 0.940, dan f-1 score 0.941 yang lebih baik daripada metode pembanding.
Hasil penelitian ini dapat dikembangkan lagi untuk mendeteksi berita palsu pada
berbagai platform media sosial.

Kata Kunci: Hoaks, LSTM, hoax prediction system, deep learning, Indobert.



HOAX DETECTION SYSTEM ON INDONESIAN NEWS CONTENT USING
LONG SHORT-TERM MEMORY (LSTM) METHOD

ABSTRACT

The technology development allows people to access news anywhere and
anytime through the internet and social media. However, news spread on the
internet often contains facts that are engineered to mislead readers, which is called
fake news (hoax). Fake news can spread quickly due to people's ignorance in
filtering the information obtained and unconsciously spreading fake news to others.
Therefore, it is necessary to create a system that can help people to distinguish
between fake news and factual news. Fake news detection has been done using
various pure deep learning methods without the help of word embedding models.
However, this research makes a fake news detection system using the Long Short
Term Memory (LSTM) algorithm and applies the Indobert model as a word
embedding model for the input data used. In its application, this research uses a
dataset containing 3309 hoax and non-hoax news narrative text data in Indonesian
language collected from the turnbackhoax.id website and several trusted news
portals and Indonesian ministry websites. This research also creates a simple
interface that can be accessed by the public to classify news. From the test results,
this model can predict fake news with an accuracy rate of 94.2%, precision 0.943,
recall 0.940, and f-1 score 0.941 which is better than the comparison method. The
results of this study can be further developed to detect fake news on various social
media platforms.

Keywords: hoax, LSTM, hoax prediction system, deep learning, Indobert.
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